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Bathe Cook Eat  Groom LeaveHome NotAssign Others

10 min 0.000 0.174 0.136  0.129 0.021 0.597 0.059
30 min 0.000 0.191 0.343  0.000 0.087 0.786 0.278
60 min 0.004 0.219  0.251  0.000 0.368 0.912 0.564
PersonalHygiene Phone Sleep  Toilet  WashDishes WatchTV ~ Work

10 min 0.069 0.000 0.107  0.021 0.092 0.067 0.142
30 min 0.090 0.000 0.175  0.115 0.253 0.053 0.233
60 min 0.161 0.000 0.482 0.228 0.225 0.176 0.354
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Bathe CleaningBath CleaningRoom Cook Eat Game Groom Laundry  LeaveLong LeaveShort
10 min  0.002 0.129 0.000 0.155 0.474 0.000 0.040 0.138 0.190 0.015
30 min  0.031 0.222 0.256 0.157 0.538 0.204 0.270 0.284 0.144 0.092
60 min  0.052 0.271 0.327 0.260 0.564 0.259 0.113 0.238 0.325 0.270
Others Phone Read Sleep ToothBrushing WashDishes WashFace WatchTV Work
10 min  0.435 0.064 0.150 0.078 0.103 0.301 0.133 0.118 0.004
30 min  0.658 0.268 0.082 0.032 0.238 0.370 0.399 0.164 0.001
60 min  0.717 0.399 0.226 0.307 0.266 0.370 0.450 0.246 0.053
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