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R 5 REERHAIRATEN AR O B R

AR | HHEE | R | ek | REE | r—L | BWOME | R | (ol | &%
now 0.750 0.149 0.000 0.000 0.735 0.522 0.921 0.004 0.207 0.594
~10min 0.004 0.037 0.010 0.093 0.078 0.000 0.051 0.101 0.186 0.455
10min~30min 0.033 0.200 0.061 0.125 0.064 0.214 0.242 0.189 0.000 0.154
30min~lhour 0.110 0.072 0.191 0.248 0.169 0.369 0.200 0.194 0.122 0.141
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