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pct20stif 0.539 0.717 18.707
1138_bus 0.108 0.214 39.112
ckt11752 4.205 2.092 17.609
gematl1 0.128 0.257 1.546
OPF_10000 0.216 0.218 9.826
OPF_6000 0.194 0.166 6.814
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