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1. はじめに 

株式投資において判断材料になる情報は，株

価の推移や経済指標，IR(Investor Relations)

や SNS(Social Networking Service)などがある．

近年，これらの情報を分析して得られる評価表

現や感情スコア（以下，センチメントと表現）

を用いて株価変動を予測する研究が行われてい

る[1,2]．それらの研究では，1 つのメディアを

対象に分析を行っている．投資に関係のある情

報は複数のメディア上で掲載されているため，

複数あるメディアのうちあるメディア上のセン

チメントと投資対象銘柄の株価の相関が分かれ

ば，投資の際に重視する情報源の判断の指針と

なる．そのため本研究では，複数のメディアか

ら収集したテキストを使用して個別銘柄に対す

るセンチメントと株価の関係性を明らかにする．

また，テキストから抽出したセンチメントと個

別銘柄の株価の前日比（以下，前日比と表現）

を用いて，株価騰落予測モデルの構築を試みる． 

 

2. 提案手法 

2.1 概要 

本システムは，図 1 のように大きく「データ

収集」「感情分析」「重回帰分析」の 3 つのス

テップにより構成される．本研究で対象とする

メディアは Twitter1, Yahoo! Japan が運営する

株式掲示板 Textream2, 産経新ニュースの経済コ

ラム 3とする．  

 

2.2 データ収集 

Twitter が提供する Streaming API を用いて，

対象期間中のツイートを収集した．取得したツ

イートデータは「ツイート文」「投稿日時」

「ユーザ名」とした．同一ユーザが同じツイー

トを複数回ツイートした場合は，1 ツイートのみ

を使用した．産経ニュースと Textream のテキス

トは，Web ページの情報を自動で取得するクロ

ーラを作成して集計した．産経ニュースは「投

稿日時」「ニュースタイトル」「ニュース記

事」，Textream は「投稿日時」「投稿テキス

ト」「投稿者名」「企業名」を取得した．株価

情報に関しては，株価データサイト k-db.com*4

から個別銘柄の時系列 CSV データを取得し，デ

ータベースに格納する．その際に当日の株価終

値を前日の株価終値で割った前日比が 1 より大

きければ 1，1 であれば 0，1 未満であれば-1 と

いうように離散化し格納する．Twitter と産経ニ

ュースは，Textream の掲示板のように企業ごと

にテキストデータが分けられていない．そのた

め，収集したテキストに形態素解析エンジン

MeCab を使用して，抽出した形態素の品詞情報に

「固有名詞」「組織」を含む名詞を格納する．

また，次のステップで係り受け解析を行うため

に，テキストに存在する改行文字を句点に置換

をしたものデータベースに格納する． 

 

2.3 感情分析 

データベースに格納したテキストのうち対象

企業名を含むものに対して感情分析を行い，そ

れぞれにセンチメントを付与する．その際，

「ない」や「ません」のような否定語を含む文

に関しては，係り受け解析により単語の極性を

反転させる．ただし，二重否定の場合は極性の

反転を行わない．本研究では，センチメントの

計算には，乾・岡崎研究室が公開している日本

語評価極性辞書（用言編・名詞編）[3,4]を利用
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図 1 提案システムの概要 
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し，係り受け解析には日本語構文解析器 CaboCha

を用いた． 

 

2.4 重回帰分析 

算出したセンチメントを企業ごとに集計し，

日毎の平均を算出する．説明変数は情報源ごと

に集計したセンチメント，目的変数は対象銘柄

の株価の前日比として重回帰分析を行う．  

 

3. 評価実験 

3.1 実験設定 

本実験では，2016 年 8 月 23 日から 2016 年 12

月 16 日の期間に各メディアから収集したテキス

トを対象に各メディアと対象銘柄間の関係性を

分析した．センチメントは，「0 時〜24 時」「9

時〜15 時」「前日 15 時〜9 時」「15 時〜翌日 9

時」の 4 種類の単位で集計した．対象企業数は

表 1に示す 24社とした．  

 

3.2  実験結果と考察 

トヨタ自動車，日産自動車，ホンダを対象に 8

月から 11 月までを訓練データ，12 月をテストデ

ータとして重回帰分析を行った． 1 日後の前日

比，2 日後の前日比，3 日後の前日比を目的変数

として重回帰分析の結果を表 2，表 3，表 4 に示

す．もっとも妥当であると思われるモデルは，

ホンダの 1 日後の前日比を用いたモデルである．

このモデルは，有意確率は 0.05 よりも低いため

95%以上の確率で妥当であると思われる．この際

Twitter の有意確率が 0.01 よりも低いため，

Twitter がホンダの情報源として最も重視すべき

メディアであるといえる.一方，日産自動車とト

ヨタ自動車は表 2，表 3，表 4 を見ても,モデル

の有意水準が 5%を満たすものがなかった． 

 

4. おわりに 

本研究では，複数のメディアのテキストから

センチメントを抽出し，対象銘柄の株価の前日

比の相関を分析した.実験結果から,ホンダは最

も要視すべき情報源が見つかったが,トヨタ自動

車と日産自動車は見つからなかった.ホンダ

は,Twitter の投稿記事数が最も高く,重視すべき

情報源としても Twitter という結果が得られた

が,トヨタ自動車と日産自動車に関してはそのよ

うな傾向が見られなかった. 
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表 1 実験に使用した対象企業 

表 3 2日後の前日比を対象 

表 4 3日後の前日比を対象 

表 2 1日後の前日比を対象 
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