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1. はじめに 
 比喩表現は，ある物事を別の事柄に例えることで，文

字通りの表現以外の情報を表現・伝達する機能と詩的・

審美的効果を喚起する機能の 2 つを持つ[1]．比喩表現は，

主に「直喩」，「隠喩」，「換喩」，「提喩」の 4 つに

分類され，特に直喩表現では「ような」といった特定の

比喩指標が使用されやすい． 
我々の先行研究[2]では，「名詞 A ような名詞 B」タイ

プの直喩表現を含む文を対象に，規則を用いて直喩表現

を含む文を抽出する手法を提案し，小説テキストに対し

て 73.7%の抽出精度が得られることを確認した． 
また，我々の先行研究[3]では，「動詞 A ような名詞

B」タイプの直喩表現を含む文を対象に，規則により直

喩表現を含む文を抽出する手法について検討した．しか

し，17.42%の抽出精度に留まり，規則に基づく手法の限

界を確認した．そこで，動詞 A と名詞 B 間の単語類似度

を素性に利用した機械学習に基づく手法について検討し，

実験により，抽出性能を改善できる可能性を確認した． 
 本稿では，先行研究[3]に引き続き，新素性を検討する

ことで「動詞 A ような名詞 B」タイプの直喩表現を含む

文を機械学習で抽出する手法を検討する． 
 
2. 実験概要 
 本実験では，「名詞 A のような動詞 B」タイプの直喩

表現を含む文を二値分類で抽出する手法を検討する． 

2.1 素性 
以下，本実験で利用する素性について述べる． 

・素性 1 単語分散表現 
 一文を MeCab[4]で単語に分割し，各単語の分散表現の

平均ベクトルを素性に利用する．単語分散表現には，日

本語 Wikipedia エンティティベクトル[5]，日本語 fastText
モデル [6]，HR 領域のワードベクトル [7]，hottoSNS-
w2v[8]，朝日新聞単語ベクトル[9]，chive[10]を用いる． 
・素性 2 文末表現 

一文を MeCab で単語に分割し，文末から読点を除いた

4 単語までを文末表現と見なし，4 単語の分散表現の平均

ベクトルを素性に利用する．なお，単語数は事前検討に

より決定した．単語分散表現には，素性 1 と同様のもの

を用いる． 
・素性 3 動詞 A と名詞 B の単語類似度 
 動詞 A と名詞 B の単語分散表現の類似度を算出し，素

性に利用する．単語分散表現には，素性 1 と同様のもの

を用いる． 
・素性 4 自己相互情報量 
動詞 A と名詞 B の共起性を自己相互情報量（PMI） 

 
 

 
 
 

 
で算出し，素性に利用する．動詞 A と名詞 B がそれぞれ

出現する確率を P(x)，P(y)，動詞 A と名詞 B が文中に同

時に出現する確率を P(x, y)としたとき，以下に式で PMI
を計算する． 

 
なお，PMI の計算には，2022 年 10 月 2 日時点の日本語

Wikipedia（総単語数 23,320,050 語）を一文単位に区切っ

たコーパスを利用する． 
・素性 5 Bag-of-words ベクトル 

一文ごとに Bag-of-words によってベクトル化し，素性

に利用する．事前検討により，以下に例示する最頻出 24
語と特定の 7 語を不要語に設定した． 

・素性 6 TF-IDF ベクトル 
素性 5 と同様の不要語を利用し，一文に含まれる単語

の TF-IDF を算出して Bag-of-Words ベクトル化し，素性

に利用する． 

2.2 実験設定 
本実験で利用する分類器は，ロジスティック回帰

（LR），サポートベクターマシン（SVM），ランダムフ

ォレスト（RF）である．対象テキストとして「青空文

庫」から 100 作品，「小説家になろう」の 6 ジャンル

（ドラマ・歴史・ホラー・推理・ハイファンタジー・ロ

ーファンタジー）から任意抽出した各 100 作品を用いる． 
評価指標には，precision，recall，F1 値を利用する．各

素性を単独で利用し，各分類器の抽出性能を評価する．

その後，各分類器の結果を基に，最も Precision の高い素

性と残りの素性を組み合わせたものを提案手法として評

価する．評価では，抽出結果から比喩を含む文を 100 文，

含まない文を 100 文ずつ選定し，人手で正解を判定する． 

2.3 実験結果と考察 
各素性において Precision の最良値を得た分類器の結果

のみを表 1 に示す．最も Precision が高い分類器は，素性

4（PMI）を用いたロジスティック回帰であり，Precision
は 71.94%となった．そこで，素性 4 を基準に，その他の

素性を組み合わせた手法の性能を評価する． 
表 2 に，素性 4 と素性 1 から素性 6 を組み合わせた手

法のうち，Precision の最良値を得た手法の結果を示す．

素性を組み合わせた結果，素性 1 と素性 2，素性 3，素性

4，素性 5 を組み合わせた手法の Precision が最良となり，

73.58%になることを確認した．いずれの素性の実験結果

も Precision が 70%程度であり，本実験で検討した 6 素性

に基づく手法の限界を確認した． 
エラー分析として，比喩を含まない文を誤って比喩を

A Method of Extracting Sentences with Simile Expressions 
using Verbs from Text of Novels 
Seina Miyawaki†, Kazuaki Ando† 
† Faculty of Engineering and Design, Kagawa University 

を，な，の，た，に，は，が，て，と，で，し，

…，も，だ，か，い，う，れ，さ，ば，ん，へ，

－，や，ず，よう，こと，ある，その，いる，ない 

Copyright     2023 Information Processing Society of Japan.
All Rights Reserved.2-743

5V-08

情報処理学会第85回全国大会



含む文と判定している事例を確認した．その結果，「戸

惑うような顔」や「困ったような表情」などが多く存在

した．これらの文は，実際にその行動を起こしており，

事実を婉曲表現しているものである． 
 
表 1 Precision が最良値を得た素性別分類器の結果 

 
 
表 2 素性 4 に各素性を組み合わせた手法の最良結果 

 
 
3. 追加実験 

2.3 節の実験結果において，実際の行動を婉曲する表現

を含む文を誤って抽出していることを確認した．そこで，

「ような」以外の文中に出現する語句が比喩指標として

機能するという仮説の下，3 つの追加素性を検討した．

以下に，3 つの素性を示す． 
・素性 7 比喩指標 1 
 「比喩表現の理論と分類」データベース版[11]の指標

比喩一覧より，「ような」を含む文の比喩指標 77 単語を

選定し，一文に出現する 77 比喩指標をカウントし，素性

に利用する．図 1 に比喩指標の一覧を示す． 
 

 
図 1 比喩指標一覧 

 
・素性 8 比喩指標 2 

素性 7 の比喩指標一覧を，「ような」の前側に出現す

る前側比喩指標動詞群（“思う”，“という”など），それ

以外の「ような」の前側に出現する前側比喩指標群（“ま
るで”，“あたかも”など），「ような」の後ろ側に出現す

る後ろ側比喩指標群（“気配”，“心地がする”など）に分

ける．知覚動詞を用いた構文機能の一つに直喩が存在す

る[12]ことが明らかになっており，同時に副詞（”まる

で”，”ちょうど”など）と助動詞（”ようだ”，”みたいだ”
など）の組み合わせは「強い比喩」の構文的パターンで

ある[13]．よって，知覚動詞を多く含む前側比喩指標動

詞群と副詞を多く含む前側比喩指標群，名詞を多く含む

後ろ側比喩指標群と，品詞によって分類した．そして，

文中に前側比喩指標動詞群が出現した場合は 0.05，前側

比喩指標群が出現した場合は 0.8，後ろ側比喩指標群が出

現した場合は 0.2 を素性（1 次元）に利用する． 
 

・素性 9 比喩指標 3 
 素性 8 と同様，文中に前側比喩指標動詞群が出現した

場合は 0.05，前側比喩指標群が出現した場合は 0.2，後ろ

側比喩指標群が出現した場合は 0.8 を素性に利用する． 
 
素性 7，8，9 を個別に用いた手法のうち，Precision が

最良値を得た手法の結果を表 3 に示す．Precision が最も

高かった手法は，素性 7 で単純に比喩指標をカウントし

たものであった．しかし，この手法の結果は，素性 4 と

比較して 8.45 ポイントも低く，効果が見られなかった． 
 
表 3 Precision が最良値を得た素性別分類器の結果 

 
 
4. おわりに 
本稿では「動詞 A ような名詞 B」タイプの直喩表現を

含む文を機械学習で抽出する手法を検討した．実験の結

果，素性 4（PMI）を用いたロジスティック回帰で

Precison が 71.94%になることを確認した．そして，素性

4 をベースに複数の素性を組み合わせた結果，素性 1，素

性 2，素性 3，素性 4 と素性 6 を組み合わせた手法の

Precision が 73.58%を得た．さらに，追加実験において，

比喩指標に基づく新素性を検討したが，Precision の最良

値は 63.49%に留まり，効果が見られなかった．以上の結

果から，文脈を考慮しない抽出手法の限界を確認した． 
 今後は，文脈を考慮できる大規模事前学習済み言語モ

デルを利用した文抽出手法を検討する． 
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