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１． はじめに 

 2021年 1月に世界最大のコンピュータゲーム小

売店である米国のゲームストップの株価の乱高

下が社会問題となった.これは,ヘッジファンド

が空売りしていた銘柄を SNS等を介して結束した

個人投資家が共同で買い上げ,株価が乱高下し,

複数のヘッジファンドが多額の損失を計上した. 

 この事案から近年,株価の変動に SNS の影響が

無視できなくなっていると考察される. 

Twitter を用いた研究では ,”Twitter mood 

predicts the stock market”という先行研究があ

る. 

これは,”I feel”,”I am feeling”などを含む感

情が表れているツイートのみを取得し,Opinion 

Finder(OF)と GPOMS ツールを用いて,分析を行い

数値化する.この数値を用いて,グレンジャー因

果分析と自己組織型ファジィニューラルネット

ワークを使用し,DJIAを予測する.

その結果,気分状態を活用しない予測に対して,

予測の正確率を 73.3%から 87.6％と約 14%向上さ

せることができた. 

本研究の目的は SNS及び,RSSと株価変動の関係

性について着目し,ネットで流れる情報量及び,

感情が株価変動と相関があるかを明らかにする

ことである. 

２． 実験 

 本研究の構成としては,日経平均株価に関連す

るワードを含むツイート,ツイート数とネット記

事のタイトルをそれぞれ日ごとに取得し,感情分

析して数値化した. 

 そして,取得したデータと日経平均株価の前日

比との関係を調べた. 

（１） 関連ワード取得

日経平均株価に関連するワードの取得手法に

ついては,2018年から 2021 年を対象に行った. 

2018年から 2021年 6月 30日, 2021年 7月 14

日から 2021 年 11 月 10 日の間である,1 年ごとに

“日経平均株価”というワードの関連上位ワー

ドを Google 上のサービスである Google Trends

を用いて,取得限界まで取得した. 

（２）ツイート取得

上記で取得したワードを含むツイートを 1日区

切りとして,1年ごと約 4年間取得した.この際に,

既存の APIによる取得方法は実行や取得数に制限

が存在したため,“TWINT”ライブラリを用いた. 

（３）ネット記事取得

取得方法としては,Web サイトのニュースやブ

ログなどの,更新情報の日付やタイトル,その内

容の要約などを配信するため技術である RSSを用

いた.

RSSについては産経新聞,日経新聞等の RSSが集

約されている RSS愛好会というサイトから日本市

場に関するカテゴリのみを取得し,分析対象とし

た. 

分析対象期間は 2021 年 7 月 14 日から 11 月 10

日であり、12時間ごとに RSSを入手した. 

（４）ポジティブ,ネガティブ分析

janome を用いて形態素解析を行ったツイート,

ネット記事のタイトルを金融辞書を用いて,ポジ

ティブ（＋）,ネガティブ（―）で数値化を行っ

た.

（５）RSS,ツイート,前日比との関係性

日経平均株価の“前日比とツイートの感情分

析結果”,“前日比と記事のタイトルの感情分析

結果”,“ツイートの感情分析結果と記事タイト

ルの感情分析結果”との相関を計算した後,グレ

ンジャー因果検定により,因果関係の有無を調べ

た.

 また、上記に関しては,2つの方法で調査した. 

(ⅰ)特定のキーワードを含む全て用いて,感情分

析した結果の日ごとの平均値 

(ⅱ) 特定のキーワードを含む全て用いて,感情分

析した結果をポジティブ,ネガティブに分類し,

それぞれの日ごとの件数 

３．実験結果・考察 

３ー１．前日比とツイートの感情分析結果につ

いて 

表 1 前日比と相関係数が高いワードを含むツイ

ート上位 

関連ワード SCORE 

日経平均株価 0.694 

株価 0.657 
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株式 0.617 

ドル 0.499 

円 0.487 

村田製作所 0.240 

表 1より,日経平均株価は,“日経平均株価”と

いう特定のキーワードに限らず,経済ワードをツ

イートする人の感情と連動していることが判明

した.

また,一番強い相関を持っていた関連ワードを

含むツイートの感情分析結果と株価の前日比で

因果検定を行うと,年度によって棄却される方向

が異なっていた. 

つまり,株価の変動とツイートの感情分析結果

因果関係があることが判明したが,因果を持つ方

向が年度によって異なるので,株価の変動とツイ

ッターは双方向の因果関係は観測されなかった

ものの交互に影響を与えあっていることが示さ

れた. 

３―２．前日比と新聞記事とカテゴリ内の記事

のタイトルの感情分析結果について 

表 2 前日比と相関係数が高い新聞記事とカテゴ

リ内の記事のタイトルの感情分析結果上位

新聞記事／カテゴリ SCORE 

ロイター／株式市場 0.420 

日経新聞／マーケット 0.345 

日経新聞／速報 0.318 

日経新聞／国際 0.276 

 表 2 より,記事のタイトルの感情分析結果と前

日比で特に相関が強く表れていたのは、記事の

中でも市場のカテゴリに分類されているもので

あるということが判明した. 

 一番強い相関を持つ新聞記事とカテゴリに含

まれる記事のタイトルの感情分析結果と前日比

を因果検定したが,有意ではなかった.つまり,連

動はしているが,双方に影響を及ぼしているかは

確認されなかった. 

３－３．ツイートの感情分析結果と記事タイト

ルの感情分析結果について

表 3 “日経平均株価”を含むツイートと相関係

数が高い新聞記事とカテゴリ内の記事のタイト

ルの感情分析結果上位

新聞記事／カテゴリ SCORE 

日経新聞／速報 0.499 

日経新聞／マーケット 0.420 

ロイター／マーケット 0.393 

表 3 より,前日比と記事のタイトルよりも強く

相関が表れていた. 

さらに,新聞記事とカテゴリ内の記事のタイト

ルの感情分析結果,ツイートの感情分析結果で因

果検定を行ったところ前者から後者へは有意水

準 5%で棄却された.

これにより,ニュース記事はツイートの感情分

析結果に因果関係をもっており,ニュース記事が

ツイッターに影響を与えていることが示された.

４． まとめ 

本研究では, 日経平均株価に関連するワードに

関するツイートとニュース記事のタイトルの両

方を感情分析した結果が共に,株価の前日比と相

関があることを示した.加えて,ツイッターの方

がより強く相関を持っていることが表 1,2より示

された.だが,今回ツイッター側の方が圧倒的に

データ数が多いのに対し,記事タイトルの方は取

得期間がかなり短かったため,偏りを持つ可能性

がある.今後さらにデータ数を増やして取り組み

たい. 

株価の変動とニュース記事の両方からツイッ

ターに因果関係があることが判明したため,ツイ

ッターは様々なチャネルから影響を受けている

ことが示された.また,ツイッターから株価の変

動に関しては,年度によっては因果関係を持ち,

そのツイッターはニュース記事からの影響を受

けるため,ツイッター及び RSS の感情分析結果は

株価予測の１要因であると考えられる.
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