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Validation Test Validation Test Validation Test Validation Test
(1))svMm 0.0780 0.0140 0.0060 0.1272
(2)BP(real) 0.0065 0.0180 0.0000 0.0000 0.0321 0.0380 0.0153 0.1152
(3)BP(binary) 0.1237 0.1270 0.0745 0.0700 0.0494 0.0460 0.0694 0.0762
(4)BP+GA (binary) 0.0479 0.0470 0.0000 0.0000 0.0403 0.0400 0.0277 0.0550
(5)BP+PSO(binary) | 0.1005 0.0990 0.0595 0.0550 0.0479 0.0450 0.0310 0.0792
(6)GA (binary) 0.0403 0.0390 0.0000 0.0000 0.0463 0.0390 0.0143 0.1279
(¢)BP+GA (binary) 0.0350 0.0000 0.0370 0.0172
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(1)svMm 0.0266 0.0000 0.0800 0.0450
(2)BP(real) 0.0249 0.0412 0.0000 0.0000 0.0000 0.0600 0.0000 0.0340
(3)BP(binary) 0.0613 0.0779 0.0767 0.0800 0.1026 0.1090 0.0938 0.1400
(4)BP+GA (binary) 0.0487 0.0385 0.0484 0.0420 0.1005 0.1530 0.0938 0.1400
(5)BP+PSO(binary) | 0.0579 0.0807 0.0563 0.0670 0.1026 0.1090 0.0832 0.1330
(6)GA (binary) 0.0546 0.0550 0.0525 0.0530 0.0955 0.1500 0.1056 0.1320
(¢)BP+GA (binary) 0.0091 0.0000 0.0010 0.0140
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